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Recursos

Para la clase

» Course website: https://carlosyanes.netlify.app
e Syllabus (on the website)

e En Persona? Departamento Economia Oficina D-215
e Hoy: Introduccion a series de tiempo

e |ecturas:

o Lect. 1. Cap 10 Wooldridge
e Tareas: De acuerdo al capstone por desarrollar
e Ayudas: La biblia del programador
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https://carlosyanes.netlify.app/
https://carlosyanes.netlify.app/contenidoc/SyllabusEconometriaME.pdf
https://www.amazon.com/Introductory-Econometrics-Modern-Approach-Economics/dp/1111531048
https://stackoverflow.com/

Recursos

Notas

Reqguerimientos Fecha Ponderador
Parcial 1 Hasta la semana 5 de clases 20%
Parcial 2 Hasta la semana 9 de clases 20%
Capstone Project Todo el semestre 20%
Participacion Poster final 10%
Examen final Registro académico 30%
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Recursos

¥ Aprendizaje experimental:

e Usted no entendera algo hasta que lo codifica
e Las herramientas estan a lo largo del Internet

¥ Recuerde que debe:

e |Interactuar con el syllabus, leer temas aparte de lo que se da en clases.

e No puede solo quedarse con lo que se da en clases, debe interesarse por fuera.

« Recuerde usar el discord de la clase para todo. Link en: https://discord.gg/FBtHTWA4F

e Las clases son o deben ser totalmente participativas. Si en la semana no ha hecho alguna pregunta al
profesor entonces se catalogara como posicion insuficiente.
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https://discord.gg/FBtHTW4f

Informes (participacién):

e Tiene que hacerle seguimiento a una serie macroeconomica y con ella "casarse" y tratar de predecirla
antes que salga el informe del DANE o del Banrep de acuerdo a las semanas que en esta se presentan,
llamese informes de junta, Informe IPC, Informe de pobreza multidimensional, Tasa de interés FED, etc.

e Algunos estudiantes pueden tomar la misma serie. Pero la idea es que sean varios y con esto obtener
distintos escenarios.

e Los trabajos a entregar son compensatorios por lo visto en clases. Pueden ser 3 0 4 en todo el semestre

e Lo del poster es totalmente obligatorio. Se entrega al final del semestre.
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Y  ahora por qué estamos aqui?




Prediccién

e Aungue no lo creemos muchas veces queremos adelantarnos al futuro!!

e Nos gusta predecir la ocurrencia de algo de acuerdo a lo que esperamos. esto puede ser efectivo o
incluso desagradable 8

un parte de un breve analisis de tendencias, patrones, "deja-vu" y por ende lanzamos

una apreciacion de una creencia a priori para determinar la ocurrencia de un suceso.

En cambio cuando somos mas formales z; = f(x:-1), y entonces comenzamos a mirar que xz; = Cy + Sy + Ty y
por ende estimamos un modelo. Ya podemos entonces mirar un concepto mucho mas técnico.

7/ 35



Y anteriormente.. como hacian?




Un poco de historia

Predicciéon con gusanos

Se usaba el modelo
de arcilla en forma de oveja. Hoy en
dia esta en un museo en Inglaterra

Figura 1. Modelo Arcilla
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Un poco de historia

Predicciéon con alucinaciones

Figura 2: Templo Apolo
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Un poco de historia

Algunas frases

Quien consulte a un adivino por curiosidad sobre Creo que hay un mercado mundial para unos cinco

el futuro sufrird la pena capital.

Si hay un partido ganable es este

computadores.

Vamos a abrir relativamente pronto ... El virus ... se
ira en abril.

No hay ninguna razon para que alguien quiera un
computador en su casa.

No hay ninguna posibilidad de que el iPhone
consiga una cuota de mercado significativa.
Ninguna posibilidad.




Qué podemos (y que noll) predecir?




/ Maicao

Albania

Qué si/no pode

V- [ :
.una

Barranqunla Clenaga ,
San Juan
del Cesar
‘ L]
Sabanalarga

Cartagena

de Indias dupar |
L Villa del
Rosario
s Agustiri
Codazzi Mach.iques

El Carmen
de Bolivar

La Jagua
de Ibirico
) 13 /35



° 111} (®  NEW YORK STOCK EXCHANGE

™
POST6
4:02:18
4 ice Friday, December 28, 2018
INDU -76.69
INDP 23,062.13

g 5.35 ..

VIX 28.46  -1.50

NYA 11,290.66 =
UTIL  711.90 1.01 SPMi 248500 -10.00
DXY 96.37 -0.11  SPX 248569  -3.14
: 139_;9 i " TNX 2736 -0.07 SPH 2,482.00 -12.90
= 7 TYH 12178 025 WTI 4514  0.53
RLX 1,927.00 8.64 BRNT 5220  0.04
WQECD DRG 56229 311 GOLD 128260 150
FTSE 6,733.97 149.29 FANG  2,222.70  15.23

NYSE

RUT 1,337.89 6.08
XES 8.98 0.17
RMZ 1,056.01 0.27
XSD 6424 011
KBE 37.06 0.25
GDX 20.60 -0.37

DOW INTETEEHOLGT WS 50 'S
THIS Ween

Walgreens Boots Alliance: A%
Procter & Gamble: A02%
Coca-Cola: "%
Johnson & Johnson: " 08%
¥ United Technologies: T 09%

[& scunc” | STOCKS HAVE FIRST POSITIVE IVt 2210

— R ,
R -f "’:‘.'d T | S \\-

S | o
, At . L]
A ]

e TN e e S g
W TR e

B e




Ir

predec

S

s

Q

ode

o

@®

...r‘.l;r.ﬂr.ullf.m{ui _ﬁ.“".\u i .ﬁ..qi’.‘hi\m!ﬁi‘ﬂu m_.‘m [
I.P.ﬁl“;ﬁ‘“ﬂ —wbﬂ.__ vbﬁw‘.’f.‘b.ﬁ |

—

T g

ANVAN

T —

=

|.|..II.










Qué si/no podemos predecir

:iQue es mas facil de pronosticar?

#= Hora de salida del sol este dia el afio que viene.

#= L a hora de la proxima aparicion del cometa Halley.

= | a temperatura maxima mafana

#= | a demanda diaria de electricidad dentro de 3 dias.

#= | as ventas totales de medicamentos en las farmacias colombianas el mes que viene
= Precio de las acciones de Google mafana

= Tipo de cambio de $US/COP la proxima semana

#= Precio de las acciones de Ecopetrol dentro de 6 meses
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Qué si/no podemos predecir

Hay que entender los factores para un pronostico

Es mas facil predecir algo si:

1. Conocemos bien los factores que contribuyen a ello

2. Disponemos de muchos datos

3. El es similar al pasado

4. Las predicciones de otros no pueden afectar lo que intentamos predecir.

Los métodos de prediccion de series de tiempo mas sencillos utilizan informacion sobre la variable a
pronosticar y no intentan descubrir factores que afectan su comportamiento.

Por tanto se mira la extrapolacion de tendencias y patrones estacionales y van a ignorar otro tipo de
informacion como iniciativas de emprendimiento y marketing, como se mueve la competencia (otras firmas),
cambio en regulaciones y condiciones economicas.
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Qué si/no podemos predecir

Pasos para el pronostico a conocer

1. Definir el objetivo

2. Recopilar informacion
3. Analisis grafico

4. Eleccion del modelo

(0]

O O O O O

(0]

Regresion (?)
Suavizado exponencial
Modelos ARIMA
Regresion Dinamica
Pronostico Jerarquico
Redes Neuronales
Analisis espectral

5. Uso y evaluacion de un modelo de Prondstico
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Recordeis

& Seccién Cruzada
Notacion estandar de seccion cruzada:i=1,...,N

& Series de Tiempo
Notacion estandar de series-tiempo:t=1,...,T

"'Siempre debemos elegir una notacion”

Econometria:

e Examinar como la teoria econdémica puede explicar el comportamiento histérico de los
datos (hechos estilizados).

e« Validar las teorias e hipdétesis econdmicas.

e Predecir la evolucién futura de 1la economia.
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Recordeis

De |la forrma normal:

Y: = Bo + BiXi + pi

De forma matricial:

V=Xp+e
Donde:
B = Parametros
Estos elementos somn: X = Variables explicativas
"1 € = Residuo del modelo matricial

¢ = Residuo del modelo
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Recordeis

De los principales supuestos:

£ Linealidad en g (B.L.U.E). Teorema de Gauss-Markov
£ No multicolinealidad entre las X’s.

£ No heterocedasticidad ¢? = a]? =... =07}

£ No Autocorrelacion Cov(es, ;) = 0
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Series de tiempo




Series de tiempo

es un conjunto de datos no vacio (T # @) que contiene informacion en un

tiempo determinado de una variable en particular (Y; : t € T')

A Los datos parten de un tiempo t = 1 hasta un finalcomot =T.

= Podemos incluso llamarlo:

th - {Y;—nw' '7Y2—131/t7Y;H—17°' '7Y;+n}

Rezagos Adelantos

» Series estocasticas poseen una parte conocida (sistemdtica) y puede ser predicha pero ademas posee una
parte totalmente desconocida (aleatoria).

» Series deterministica son muchisimo mas facil de predecir ya que es una variable fija o determinada y no
cambia de una muestra a otra

25/ 35



Series de tiempo

Ganancias trimestrales de Johnson & Johnson
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Series de tiempo

A continuacion vamos a mirar una serie financiera y su retorno. Para esto hay que entonces recordar como
extraer un retorno de una accion.

I — Tt—Tt—-1
t— Tt—1
Tt
Iry — —
t Tt—1
T
Iy —|— ]. = i

Ty

Log(r, + 1) = Log (32 ) = Log(w) — log(z 1)

Tt—1
Log(rt+1):r—L;+’§—--- —1<r<1

Log(ri+1)~r v
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Series de tiempo
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Series de tiempo

De lo anterior, hay que tener en cuenta primero la frecuencia o periodicidad de los datos. Estos valores
deben ser situados en el tiempo como: anos, meses, semestres, trimestres, que son los mas comunes. Es por
ello que Y; puede hacer referencia a PIBygy1 que es el Producto Interno Bruto del afno de 2021 de cierto pais.
Un orden mejor de las cosas, viene a ser cuando pueden ser establecidas como una tabla:

Periodo PIB (en billones de $)
2021 54272
2022 56891
2023 57921
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Series de tiempo

Frecuencia Tipo R Ejemplo
ANOS 1 2022
Meses 12 c(2022,11)

Trimestre 4 c(2022,3)

Semanal 52 c(2022,42)
Diario '/ 0 365 10 c(2022,115)
Hora 24 0168 0 8760 1
Medio Tiempo 48 o 336 017520 1
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Series de tiempo
En R es

y<- ts(c(54272,56891,57291), start=2021)

#> Time Series:

#> Start = 2021

#> End = 2023

#> Frequency = 1

#> [1] 54272 56891 57291

Desde luego si se tiene la serie trimestral puede hacerse como:
y<- ts(datos, start=c(2021,1), frequency=4)

Formato mensual es: Notas<- ts(datos, frequency=12, start=c(1993,1))
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Series de tiempo
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Series de tiempo

De |lo anterior debemos tener presente que un grafico nos permite:

Mirar la frecuencia la tendencia los valores extremos la dispersion de los datos los cambios estructurales e
Inclusive |la estacionalidad

Ojo

Una serie que ha sido transformada puede tener propiedades estadisticas distintas a la original. Por eso hay
gue tratar de tener mucho cuidado con los logaritmos, tasas de crecimiento (reales y nominales).
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iGracias!

Series de tiempo & sylabus/ Curso
W @keynes37
Seguimos aprendiendo o cayanes@uninorte.edu.co
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https://pomelo.uninorte.edu.co/pls/prod/bwckctlg.p_disp_course_detail?cat_term_in=202210&subj_code_in=ECO&crse_numb_in=0010
https://twitter.com/keynes37
mailto:cayanes@uninorte.edu.co

